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1. Proje Mevcut Durum Degerlendirmesi

Incelenen kaynak sayis1 arttirilmistir. Deneme acisindan modellere VGG16, Inception-v3
eklenmistir. Su ana kadar hazirlanan veri setleri ile hastalik tespit amaciyla yapilan benzer
calismalar [1] detayli bir sekilde incelenmistir. Proje sunus raporunda belirttigimiz Dense-Net,
U-Net mimarilerini ve farkli CNN mimarilerini arastirdik ve bunlar1 Saglik Bakanligi’nin
sagladig1 veri setleri Uzerinde test ettik. Elde ettigimiz sonuglar1 gbz 6nlinde bulundurarak
birden fazla mimariyi koordinasyon i¢inde kullanmanin daha iyi sonuglar verecegine karar ver-

dik.

2. Ozginluk

Gelistirdigimiz bu modelde duyarlilik (pozitif tan1 konup gercekten hasta olan orani) ile
0zgullik (negatif tan1 konup gercekten hasta olmayan orani) degerlendirilmesi yapilmustir.
Gelistirdigimiz modelde negatif tahminlerin dogru olup bazi pozitif tahminlerin kontrol gerek-
tirmesi doktorun yukinu azaltmakta buylk bir rol oynayacaktir. Verilen uyarilarla kararin
dogru zamanda doktora birakilmasi saglanacaktir.

Konu insan saghigi oldugu igin, yapay zeka tarafindan yapilan tanilarin dogru bir sekilde yapila-
bilmesi buyik bir 6nem teskil etmektedir. Bu sebeple farkli parametrelerle kullanilan farkli

yapay zek& mimarileri harmanlanarak en dogru tanilar1 yapan model gelistirilmistir.

3. Sonuclar ve inceleme

Gelistirdigimiz modeller (zerinde farkli test senaryolar1 uyguladik. Farkli model
kombinasyonlar1 ve gorlntu Uzerinde uyguladigimiz bulaniklagtirma gibi islemlerin sonuglar
uzerindeki etkisini inceledik. RCNN Resnet modeli Uzerinde yaptigimiz testlerde basarili

sonuclar elde ettik.



Gorsel 1 RCNN ResNet kullanilarak yapilan test

Birden fazla modelden elde ettigimiz sonuglarla dogruluk oranin1 maksimumda tuttuk. Bu
modellerin kullanimi sirasinda versiyonlarin uyusmazligi konusunda sorunlar yasadik ve bu

sorunlari internette farkli kaynaklar Uzerinde yaptigimiz arastirmalar sonucu ¢ozduk.

4. Deney ve Egitim Asamalarinda Kullamlan Veri Setleri
Deney asamasinda ve modelimizi egitirken tarafimiza saglik bakanligi tarafindan saglanan veri
setlerini kullandik. Bu verileri 80/20 oraninda egitim Ve test igin ayirdik. Verileri bu sekilde

isledik.
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